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L, Descripcion de Métodos de Inferencia Causal y de Montecarlo para medir la precision y

Descripcion sesgo de distintos métodos descritos en la Inferencia Causal desde una perspectiva

computacional
bieti 1. Describir métodos avanzados de inferencia causal

Objetivos 2. Describir y usar el método de Montecarlo para la evaluacion de la precision y sesgo

particulares de estimadores.
3. Desarrollar un tutorial online y si es pertinente una publicacién cientifica.

Prerrequisitos y Conocimientos de programacion en R/Python, matematica estadistica e inferencia causal

recomendaciones

Plan de trabajo Reuniones de trabajo y tutoria preestablecidas a lo largo del periodo académico.
Competencias Competencias cientificas y de programacién con perspectivas en la realizacién de un
gen errfll_es y doctorado en inferencia causal.
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