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La inferencia no paramétrica constituye una herramienta flexible que permite descubrir
y describir estructuras subyacentes en los datos. De ahi que sus principios sean claves
en disciplinas como Ciencia de Datos o Machine Learning. Esta propuesta se dirige a
un problema “candnico” de la Estadistica. Se trata de comprender el proceso de
generacion de los datos que generd la muestra que tenemos. Para ello el foco se pone
en la estimacion de la funcién de densidad, funcion clave ya que proporciona una
descripcion completa de la poblacién. En cursos basicos de Inferencia Estadistica esta
funcion se ha estimado usando modelos paramétricos, idealmente por maxima
verosimilitud. La inferencia no paramétrica se presenta como una alternativa mas flexible
donde se otorga a los datos un papel central. Uno de los estimadores no paramétricos
de la densidad mas populares es el denominado KDE (kernel density estimator). En un
contexto multivariante, este estimador tiene importantes aplicaciones como el clustering
(aprendizaje no supervisado) o la clasificacién (aprendizaje supervisado).
. 1. Conocer y comprender los principios de la inferencia no paramétrica en el
Objetivos contexto de la estimacion de funciones de densidad. Caso unidimensional y
particulares multidimensional.

2. Estudiar los métodos de estimacion KDE y conocer las ventajas en

inconvenientes frente a otros estimadores no paramétricos.

3. Describir algunas de las aplicaciones notables de la estimacién KDE.

4. llustrar los métodos estudiados usando implementaciones en R.

. Haber cursado alguna asignatura de inferencia estadistica matemética y andlisis
Prerrequisitos y estadistico multivariante. Ademas se requiere destreza en el uso del entorno de
recomendaciones programacién y analisis estadistico R. incluyendo habilidad para estudiar paquetes

especificos disponibles en CRAN vy realizar tareas de programacion de funciones.
. 1. Revision de los aspectos tedricos.
Plan de trabajo 2. Implementacién computacional: estudio de herramientas disponibles R y creacién
de funciones originales en su caso.
3. Aplicaciones con datos reales y datos simulados.
4. Reflexion sobre limitaciones y extensiones de la metodologia considerada.
5. Elaboracion de las conclusiones del trabajo.
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